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常用的有 B P 网络
、
小波网络和径向基函数 ( ar di al
b as i: uf n e t io n
,
R B F ) 网络
。
然而 B P 网络存在不足 [
’ 〕 , 主要
是局部极小化问题和无法在线校正
,
R B F 网络和小波网络不
存在这些缺点
。
R B F 神经网络在辨识方面已有实际应用
,
文
献〔3 」利用 R B F 网络成功地预测了轻胺反应器中氢离子浓
度 ; 文献〔4] 将 RB F 网络用于常减压蒸馏装置的油品闪点和
粘度的模型辨识 ;文献【5 〕利用 R B F 网络对催化裂化过程转
化率进行在线预估
。
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R B F 网络的学习算法众多
,
比较常用的是基于正交最小























( 3) 选中间节点数为训练样本总数 P
,
计算输人样本的
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则网络输出为




其中 w 二 ,
. r ,























( 3) 将 中代入 Y
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而 P LS 算法是一种较新的
学习算法
,
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LS 算法的 RB F 网络进行拟合
,
得到的网络学习和泛化
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儿 为 模型 的输 出量
,
分别代表 密相床 料 量
( M C L )
、
密相温度 ( M T )
、





气包压力 ( P) ;


























采用基于 P岱 算法的 R B F 网络
,




































扣r ~ 一一一 一一
表 I P巧 与 0场 泛化误差表
T司〕 le l e l TO r o f P比 an d o 巧
.







































































R B F g e n e r al i z a t i
o n e u vr e
s
.
R B F 网络泛化结果
的 R B F 网络可以得到满意的泛化效果
。
与之对 比的基于
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,
若( k )为界限是 u ( k )稳态值 士
5% 的高斯序列干扰 ;对于人关关
,
































泛化宽度 wi d ht 和遗忘因子
。 。
学习主成分数 nf 指的
是网络学习过程的迭代学习次数 ; 学习宽度 w idht 和泛化宽
度 w记ht t 分别指 的是网络在学习 和泛化过程中中间结点
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总的来说基于 P此算法的 R B F 神经网络的泛化效果还
是比较令人满意的
。











































棒性 ;误差对于 wi dht t 不敏感
,







































基于 OSL 算法的 R B F 网络有两个可调参数
,
学习精度







4 3 7计葬机与盛用化李 2( X ) 7
,




























































































R e ef 代 . Ce S
1 N aer
n d ar KS an d P art h Sa 剑旧 th y K
.
ld e n t ifi e ati
o n an d e on 加 I Of d y
-












n e tw o kr s
.










1 ( 1 )
: 4 一 27
.
X u L i n a
.





B e ij in g : E lec 如
n ie nI du srti al




C a i N i n g
,
U S h e n g an d Z h ao Y ni kg 面
.
P er d ie ti
v e e o n
的 1Of no il
n
ear
s y s t e m baes d
o n R B F n e u arl
n e t w o rk
.








5 : 3 1 一 3 3
.
W
a n g W
e nx in
,
P a n U de n g
,
L i Ro n g
,
X u Y on 加




D e v e lo p m e n t o f RB F n e u r a 』n e wt o kr 杭 ht d o u b el n l od e l s urt
e t
峨
na d i t s 即 p li e ati
o n ot natl
o sp h e ri e na d
v
uac
u m d i s团
a t ion u ni r s
.
」叨卜
n al of B e ij i
n g U n iv e rs i t y Of C h e ha
e al T e c ml
o 】o gy
,






C h ai J ie
,
J ian g Q i
n留 i n an d C ao z hi k ai
·
F u n e ti o n 叩 p功石口 a t ion
c -a
pba il i*y an d al 即 ri t hm s Of R BF n e u arl
n e wt o kl
.
Pa t
e m R ec
o g n i ti o n




15 ( 3 )
: 3 10 一 3 16
·
H u an g X iao
,
J ian g Q i
n 群 i n
,
P an X u e h o n g
,




W va e le t m 以」e li n g of r oc nbl
u sti o n p ocr
e s o f e此
u
俪飞 l
u id i z de




m al Of X ima
e n U n i v ersl yt ( N
a t u r司 S e i e n e e )
,
2 0 0 5
,
7 : 5 2 5 一 5 2 9
.





o n a p P li e a t i o n o f A l ofr 叩









: 3 0 一 3 2
.
S h e W e n w u
.
5 1呷 l访 de m od









: 9 0 一 102
.
W
u J ian ef n g
,
H e X i
aor
n g an d C h e n B i n罗 h e n
.
M Od e il 叱
n o n li n e ar
d y nma i
e e he m ie目 p就
e s s b朋 e on 州 i6
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图 6 RB F 网络泛化结果
由以上分析可看出
,












选取方面 R B F 网络更方便一些
。
